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Séminaire : Valorisation des POls et événements locaux

Contexte
@ De nombreuses villes sont confrontées au " tourisme de masse”,

o Cette concentration de personnes peut détériorer |'environnement,
perturber les écosystemes et altérer la qualité de vie des locaux.

Motivation :

@ Disperser les visiteurs afin d'atténuer le probleme du "tourisme de
masse” .

o Faire connaitre la culture et I'identité des locaux aux touristes,
résidents et autorités locales.

o Etudier la mobilité des gens pour déterminer s'il y un événement local
a un endroit donné pendant une période donnée

Challenge :
POls moins connus sous-entend moins d'informations disponibles
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Exemples de POIs moins connu

Tapan's Prefactures
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Caractéristique de POls moins connu

POI : attraction touristique, site culturel, architectural ou récréatif,
restauration, hébergement, etc.

POI moins connu : présentant des caractéristiques qui intéressent les

touristes, mais rarement mentionné sur les plateformes bien connus tels
que Foursquare, TripAdvisor, Yelp, Booking, Google My Business, etc.

Exemple de POls moins connus

POI G ‘ Yp ‘ FQ ‘ Jl ‘ (C;};.F I Approche
GR M,P.R M,PR | MPR M,P.R CDE | #TwW f::'e';‘j:l:‘:

égg{;"ﬁ;‘"ﬁl‘; 210K | (Y,14,12) | (Y.00) | (Y.0,0) (Y.9,0) (Y, N,N) 349 Retail
B R R e N N R B
e e [ v | W [ wma | N | e | e

GR : recherche sur Google, M: Maps, P: Photo, R: Review, C: Catégorie, D: Détail, E: Explication, Y : Yes, N : No
(en 2023)

L. Rajaonarivo (INRAE) Séminaire 5/22



Etude de mobilité des gens

Nb of visitors to it (July 2019)
1250~

L’étude de mobilité permet de
détecter s'il y a un évenement mais
connaitre sa nature et ses détails est
un challenge.

Nb of visitors

ju'ol jul'0s jul'1s. jul'22 jul'20
Time

Visiteurs du temple Kushida, Fukuoka, Japon
Provenant de NICT Japon

Pour connaitre le détail :
@ Qu'est ce que les gens font la-bas ?

Qui y vont et quand ?

o
@ Qu'est ce qu'on peut visiter autour ?
°

Comment y accéder ? / - ' S
y Yamakasa event, Fukuoka (en Juillet)
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Questions de recherche

© Quelles sources permettent de récupérer des informations sur les
POIls moins connus ? — Données textuelles : réseaux sociaux, articles
publiés; Données spatio-temporelles

@ Comment normaliser les informations venant de différentes sources
afin qu'elles soient re-utilisables aprés ? — ontologie et graphe de
connaissance (sémantique et syntaxique)

© Quelles technologies utiliser pour encoder et récupérer les

informations pertinentes et les liens entre elles 7 — GCN, Contrastive
L., NLP, Few-shot L.
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Approche proposée

- Analyse des données
J spatio-temporelles
0 mapbo AL - Collecte et traitement des données
"‘ - NER, Dépendances syntaxiques
‘WIKIDATA - Alignement ontologique
— - Analyse statistique
- Learning : Few shot, GCN,
Contrastive

Données spatio-temporelles Données provenant du grand Données ouvertes - Clustering
NICT, Foursquare public

- Découverte des connaissances: O
- Places et événements moins-connus .\ &
- Concepts et attributs de l'ontologie .ﬁ |——
- Détail sur les places et événements « .« Evaluation
- Intensité des liens entre les concepts o
[o] i p de conr

sémantiques et syntaxiques)

- Estimation des catégories des POls a partir
des données textuelles

Comparaison
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Extrait d'une ontologie générée

Class hierarchy: owl:Thing

L X3
Le

M owi: Thing |
O entity
@ Gps
v ) location
@ country
@ district
O locality
@ place
@ region
© media
@ post
@ user

Class hierarchy: entity

e8| 3
@ Restaurant
@ ShoppingMall
@ Shrine
) societalEvent
) Species
@ station
) Tourist_attraction
@ Transit_stop
@ Transit_vehicle

Active ontology x| Entities | Individuals by class x| DL Quer

Individual |

=i Asserted
Lo t0pObjectProperty

¥ hasContext
™ hasGeolnfo
I haslllustration
M hasindex

B hasMention
M hasReference
B hasResidence

Active ontology x | Entities x | Individuals by class x| DL Quer

ion properti | Datatyp |Individuals |
Classes | Object properties | Data properties |
Data property hierarchy: owl:topDataProper (21115 ® X
T | = | Asserted

g0\ topDataProperty|

W alias

B appellation

B authorld

B creationTime
B denomination
B desc

B hashtag

- id

B lang
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Exemple d'instances des ontologies générées

Types Object property assertions
® entity mmlocatedin Japan
@ Location mmlocatelnAdministrative Hakata
Place mmhasFart Canal City_Theater
&3 ® ShoppingMall

@ Tourist_attraction Data property assertions

mwikidata "Q1050353"
eIl same Individual As

Active ontology x| Entities x| Individuals by class x| DL Query x| |
Class hierarchy: Tourist_attraction @IS JEEEE oyl | ‘

% e. [ Asserted Annotations: Mount Fuji [N
© shrine Anotations
:Spec_les rdfs:label  [type: xsd:string]
Station Mount Fuji
© Transi
- dfs:label d:st
© Transit_vehicle rafslabel lype xedstring]
© Transpontation_mode o
© URL
© Website_category
© Year
©aps
@ location —= - — -
® country Description: Mount Fuji M= ER JProperty assertions: Mount Fuji MEEX
: fis‘f:‘ Types Object property assertions
locality ® entity m=hasGPS lat35_3625-
© place ° long138_73055555556
Location -
Direct instances: Mount Fuji EEEE e = hasAdminLocation 'Shizuoka Prefecture’
L ailh:s © Tourist_attraction
For: @ Tourist_attraction Data property assertions
lias. "Mt FuiPAA "
@ Fukuoka_Tower Same Indvidusl As alas MR edisrg
1zu Islands malias :
[ mountrui [ malias "BE"Mxsd:string
iagara Falls walias "Fujiyama"AAxsd:string
@ Tsunoshima mmalias "Fuji Mountain"AAxsd:string
BANSYFDz mmalias ""AAxsd:string

Instance d'attraction touristique au Japon

L. Rajaonarivo (INRAE) Séminaire




Exemple d'instances des ontologies générées

Active ontology x| Entities x| Individuals by class x| DL Query x|

Class hierarch [2) 00 5
8. Asserted ¢ [NTYETTYY ZIEEE
© Municipality Annotations
. gr';'::iszli"';"f's"“'" rdfs:label [type: xsd:string]
© Person hendaye
© Plant-organ
© Plant-structure
© pol
Politician
© Populatedplace
@ Recurring-event
Room — .
© Rugby-union-venue Description: hendaye RIS MmX fProperty assertions: hendaye 0 =5 (] X1
@ senator
Settlement Types Object property assertions
@ Border-town = hasAdminLocation
— — @city pyrénées-atlantiques
CIUECUES ® Commune-of-france
&% ®rince Data property ssserons
For: @ Place ®roi mmfreetext "hendaye france"AAxsd:string
@ anos mmlabels_lang "es_Hendaya"AAxsd:string
@ basque-autonomous-community Same Indivicual As i longitude 43.35861
@ bayonne ination "Hendaye" :string
biarrit:
& bianitz A esAnsdst
@ estos Pyrénées-Atlantiques"AMxsd:string
@ hendaye mlatitude -1.77444
frun mmaliases_lang "es_Hendaye"AAxsd:string
* 5:'“"’“"'“""‘ = freetext "hendaye"AAxsd:string
vez

“Hendaya" :string

Instance de place en France (tweets sur le pays Basque)
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Extrait d'un graphe de connaissance sémantique
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Extrait d'un graphe de connaissance syntaxique
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Représentation des données & Apprentissage

Représentation des données :
@ via des concepts sémantiques : activité (sport, loisir, etc.),
nourriture, type des lieux (restauration, transport, etc.)
@ via des concepts syntaxiques : verbe, nom, adjectif

BOIs for Model 1 Model 12
Training :
support + Model 2 Model T

s — 1 1

v

sets

: Si% Model T Meta-Model Estimated
Labels

KG Task1 KGTask2 KGTaskT | _ _ _ - _____

T
1
v ]

2 ]
\ coere
POI to i : Des;rx)tive Vector -
estimate galal Data processing : : sem-c ulti-label estimation
L)
i it
o
\/

’

1 ofi \\
1 2 s
/ N\
. Descriptive Vector LightGCN
— IS VNA/sem embedding Bg VNA + sem-c Descriptive Vector
Rosaisal, Japan LightGCN embedding
Local Market ? "
Contrastive Learning

A
Knowledge Graph (KG) 1
'

Approche de représentation et de labelisation des POls
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Expérimentation : enquéte sur |'ontologie générée

Answers about Tourist Atrractionss

8 0
Answers e
7 = No opinion o
" Agree 818 —
2 = Not agree atall 13} e
g Totally agree k] —
& = Disagree d 10 —
E o] —
a, “6 —
‘s N 5 —
5 8 E—
E . | | || 'E 0 —4' _P
3 Q
H mim z o, e
H in Fong
S
L [ &,
o, U e, ey, Answer
o%” oy ’0»,,% r%e
R T, Y N Question sur la découverte
2
Tourist Atrractions
a
g u =
% 12 = @ 1. Tourist Attractions @ 6: Photos taken around KS at
g 10 @ 2. Stations the Yamakasa event
Q 8= @ 3: Japanese foods @ 7: UNESCO's recognition of
k) 6 . - Yamakasa event
= @ 4: Religious buildings k
o 4 @ 8: Shopping malls
.g 2 @ 5: Dates related to ° i
5 EEEEE = Yamakasa event 9: Japanese festivals
A 1284986280

Question number
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Expérimentation : comparaison et ablation

Approches de représentation des données

Evaluation
Model A P R F1
1 | BERT (large-uncased + base-japanese) || 0.238 | 0.039 | 0.166 | 0.064
2 BERT (bert-large-uncased) 0.023 | 0.137 | 0.416 | 0.172
3 SKLEARN multi-label classification 0.769 | 0.305 | 0.305 | 0.305
4 App + (cosine+sim) + (verbs) 0.771 | 0.417 | 0.292 | 0.333
5 App + (cosine+sim) + (nouns) 0.739 | 0.087 | 0.043 | 0.058
6 App + (cosine+sim) + (adj) 0.753 | 0.448 | 0.362 | 0.391
7 App + sim + (VNA) 0.753 | 0.425 | 0.534 | 0.448
8 App+ cosine + (VNA) 0.643 | 0.312 | 0.393 | 0.32
9 App + (cosine+sim) + (VNA) 0.782 | 0.534 | 0.603 | 0.54
10 App + VNA + semantic 0.9 0.73 0.8 0.77
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Exemple des réponses a des questions

Exploitation des données des graphes de connaissances

Que manger a Fukuoka ?
@ Manger du karashi mentaiko de Fukuoka (219)
Manger motsunabe a Rakutenchi (42)

(]
e Manger du ramen a Fukuoka (25)
°

Manger des fleurs de colza en printemps (24) karisha mentaiko

Que voir a Fukuoka en printemps?

e voir les fleurs de cerisier a Mizuki Ruins (51), voir les fleurs de cerisier
a Ohori Park (38)

D’ou viennent les gens qui publient des info sur le temple Kushida?
@ Miyazaki, Fukuoka, Hiroshima, Toronto, etc.

Comment se rendre au marché Ito Sai Sai?

@ en bus, en voiture
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Application au Développement durable

Objectif : Valorisation des initiatives de I'économie circulaire

Population

Chercheurs

(commulitegy

Publication

Communautés Industries

Réseaux sociaux

Sites web

SCIENCE

Journaux

\ Données ouvertes /
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COIIectlon
Graphes de
Donnees connaissances

Traitement des données

Exploitation des données
/ Classticationides Forte/Faible
Initiatives
Spatiale,
Visualization des
données Ui
Initiative
Découverte des \\miinw_l
Initiatives
= ClI avec
Connection des autochtones.
acteurs
AL ion de
‘ Valorization des ﬁ la visibilité
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Extrait de graphe de connaissance

Collection des tweets au niveau mondial sur les initiatives de |'Economie
Circulaire entre 2013 et 2023

carbon
disclosure
project
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Visualisation cartographique des initiatives

Classification des initiatives selon la soutenabilité forte, faible et mixte
bleu: S. faible, rouge: S. forte, : S. mixte
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Evolution des concepts de

Découverte des liens entre concepts
et des nouveaux concepts

L. Rajaonarivo (INRAE

)

I"’économie circulaire

300
25 steady-state economics,
w0 ® diversity
= cquity
200 footprint

limits to growth

u agro-ccology
50 ] ‘ cal footprint
= ccosphere
0 1 [ Lia. hl.u . N Jlor = vosterowth
o <0, g, <0z, <0g, <0,

9

Evolution des concepts dans le temps
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Conclusion

@ Approche :

o Génération automatique d’ontologies et de graphe de connaissance
o Représentation et découverte de connaissance (peu-connue)

o Couplage des études sémantiques et syntaxiques

e Utilisation des apprentissages automatiques

@ Limites et Perspectives:

o Génération d'ontologie : ambiguité dans certains cas (NER)

o Estimation de labels : labels influencés par le contexte (avantage :
informations complémentaires sur les POls, inconvénient : faux labels
détectés sur certains POls)

o Collecte de données : la langue considérée influence la collecte

L. Rajaonarivo (INRAE) Séminaire 22 /22



	Contexte
	Questions de recherche
	Approche proposée
	Expérimentations

